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АННОТАЦИЯ. В данной статье представлена модель прогнозирования успеваемости студентов по 
иностранным языкам, разработанная с использованием алгоритмов искусственного интеллекта. 
Модель применяет методы глубокого и машинного обучения для достижения высокой точности 
прогнозов. В статье рассматриваются различия в производительности модели среди различных 
групп студентов и предлагаются методы улучшения, такие как оптимизация предварительной об-
работки данных и корректировка архитектуры модели. Подчеркивается значимость применения 
модели для разработки персонализированных образовательных программ и мониторинга успевае-
мости, при этом особое внимание уделяется вопросам конфиденциальности и безопасности данных, 
а также точности модели. Предлагаются стратегии для решения этих проблем. Дополнительно об-
суждаются будущие направления развития, включая технологическую интеграцию, персонализа-
цию на основе данных и междисциплинарное взаимодействие, акцентируется внимание на важно-
сти этических норм и защиты конфиденциальности. В процессе внедрения технологий искусствен-
ного интеллекта в образование необходимо учитывать вопросы конфиденциальности и безопасно-
сти данных, точности и стабильности моделей, а также их популярности и принятия. Создание 
надежной системы защиты данных, оптимизация работы моделей, активное информационное про-
движение технологий, разработка справедливых и разумных политик и норм позволят полностью 
реализовать потенциал и ценность технологий искусственного интеллекта в образовательной сфе-
ре, способствуя ее высококачественному развитию. 
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ABSTRACT. This paper mainly introduces the prediction model of students’ foreign language achievement 
based on artificial intelligence algorithm. Through deep learning and machine learning technology, the ac-
curate prediction of students’ foreign language achievement is realized. The paper also analyzes the per-
formance difference of the model in different student groups, and puts forward the improvement direction 
such as optimizing data preprocessing and adjusting the model structure. This paper emphasizes the appli-
cation prospect of the model in personalized teaching scheme design, learning progress tracking and feed-
back, and pays attention to data privacy and security, model accuracy and other challenges, and puts for-
ward corresponding countermeasures. In addition, the paper also looks forward to the future trend of 
technology integration, data-driven personalization and cross-disciplinary integration, and emphasizes the 
importance of ethics and privacy protection. When applying artificial intelligence technology, the educa-
tion industry needs to comprehensively consider data privacy and security, model accuracy and stability, 
technology popularization and acceptance, and educational equity. By building a sound data protection 
mechanism, optimizing model performance, strengthening technical publicity and promotion, and formu-
lating fair and reasonable policies and norms and other measures, we can give full play to the potential and 
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value of artificial intelligence technology in the field of education, and promote the education industry to 
achieve high-quality development. 

FOR CITATION: Xia, Yan, Sun, Yingwei. (2024). Analysis of Application of a Forecasting Model of Stu-
dents’ Performance in a Foreign Language Based on an Artificial Intelligence Algorithm. In Pedagogical 
Education in Russia. No. 6, pp. 221–231. 

обыча данных об образовании – 
одна из важных областей поиска 

данных, в которой прогнозирование успева-
емости находится в центре внимания иссле-
дователей, а данные об успеваемости явля-
ются важным отражением поведения уча-
щихся в процессе обучения [10]. С быстрым 
развитием технологии искусственного ин-
теллекта (далее – ИИ) в современной сфере 
образования ее применение в образова-
тельных инновациях становится все более 
широким и глубоким, особенно в прогнози-
ровании и управлении успеваемостью сту-
дентов по иностранным языкам, что демон-
стрирует значительный потенциал и цен-
ность. Интеграция технологий ИИ не толь-
ко обогащает учебные методы, но и способ-
ствует значительному улучшению эффек-
тивности преподавания и персонализации 
образовательного процесса. Создание моде-
ли прогнозирования успеваемости по ино-
странным языкам на основе алгоритмов ИИ 
позволяет использовать анализ больших 
данных и технологии машинного обучения 
для глубокого изучения данных о студентах, 
включая их предыдущие академические до-
стижения, результаты тестов, учебные при-
вычки и другую многомерную информа-
цию. В этом процессе исключаются субъек-
тивность и ограничения традиционных ме-
тодов прогнозирования, что позволяет до-
стичь высокой точности прогнозирования 
благодаря алгоритмическим моделям и 
масштабной поддержке данных. Такие про-
гнозы не только помогают преподавателям 
заранее выявлять потенциальные пробле-
мы в обучении, но и обеспечивают надеж-
ную количественную основу для принятия 
решений в образовательной сфере, гаран-
тируя актуальность и эффективность стра-
тегий обучения. 

Прогнозирование успеваемости позво-
ляет отсеять учащихся с трудностями в обу-
чении на ранней стадии. Своевременная 
помощь таким учащимся очень важна для 
ежедневного управления преподаванием и 
хороших результатов учащихся [9]. На ос-
новании результатов прогностической мо-
дели ИИ преподаватели могут точнее оце-
нивать состояние и потребности каждого 
студента в изучении иностранного языка, а 
затем разрабатывать индивидуальные 
учебные планы и стратегии наставничества. 
Например, для студентов с низкими резуль-
татами можно разработать целевые курсы 
интенсивной подготовки для укрепления их 
слабых сторон, а для студентов с высокими 

результатами предложить расширенные 
учебные ресурсы для дальнейшего разви-
тия. Такой подход не только повышает ин-
терес и мотивацию студентов к обучению, 
но и способствует сбалансированному по-
вышению общего уровня владения ино-
странным языком. Учащиеся, заранее зная 
об ожидаемых результатах своих предметов, 
могут повысить свое внимание к соответ-
ствующим предметам и предотвратить ака-
демический кризис [2]. Применение техно-
логий ИИ в прогнозировании успеваемости 
по иностранным языкам также стимулирует 
школы и образовательные учреждения к 
оптимизации распределения образователь-
ных ресурсов. Комплексный анализ и про-
гнозирование результатов учащихся позво-
ляют учебным заведениям точно опреде-
лять текущее распределение ресурсов и по-
тенциальный спрос, а затем рационально 
планировать учебные программы и коррек-
тировать распределение преподавательско-
го состава. Например, в ответ на увеличение 
спроса на конкретные языки, выявленное в 
прогнозе, учебные заведения могут пред-
ложить дополнительные курсы или при-
влечь иностранных преподавателей. Для 
групп студентов с высокими результатами 
можно организовать углубленные курсы 
или программы международного обмена 
для удовлетворения их образовательных 
потребностей на более высоком уровне. Та-
кое распределение ресурсов на основе дан-
ных значительно повышает эффективность 
и результативность использования образо-
вательных ресурсов. 

Модель прогнозирования ИИ также 
предоставляет ценные данные для лиц, 
принимающих решения в сфере образова-
ния. Углубленный анализ оценок студентов 
и всестороннее рассмотрение результатов 
прогнозирования позволяют более научно 
обоснованно формулировать образователь-
ную политику и планы развития. Напри-
мер, при разработке политики в области 
образования на иностранных языках можно 
оценить эффект текущих образовательных 
стратегий на основе результатов прогнози-
рования и скорректировать направление и 
цели политики. При планировании разви-
тия образования можно предсказать буду-
щие тенденции и изменения спроса, а также 
заранее подготовить образовательные ре-
сурсы и преподавательский состав. Такой 
подход к принятию решений на основе дан-
ных не только повышает актуальность и 
эффективность образовательной политики, 
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но и закладывает прочный фундамент для 
модернизации и качественного развития 
образования. Применение технологии ис-
кусственного интеллекта в прогнозирова-
нии и управлении успеваемостью студентов 
по иностранным языкам не только повыша-
ет точность прогнозов, способствует персо-
нализации обучения и оптимизирует рас-
пределение образовательных ресурсов, но и 
улучшает процесс принятия решений в 
сфере образования1. С развитием техноло-
гий и расширением их применения ИИ бу-
дет играть все более важную и значимую 
роль в образовательной сфере2. 

Обоснование и техническая под-
держка 

1. Теоретические основы. 
Добыча данных – это междисципли-

нарная область исследований, объединяю-
щая результаты исследований новейших 
технологий, таких как технологии баз дан-
ных, искусственный интеллект, машинное 
обучение, статистика, инженерия знаний, 
объектно ориентированные методы, ин-
формационный поиск, высокопроизводи-
тельные вычисления и визуализация дан-
ных [8]. С развитием технологий больших 
данных в образовании Educational Data 
Mining (далее – EDM) предоставляет уни-
кальные подходы и методы для построения 
моделей прогнозирования успеваемости 
студентов по иностранным языкам. EDM 
систематически извлекает ценную инфор-
мацию из различных источников образова-
тельных данных, таких как задания студен-
тов, результаты тестов и записи взаимодей-
ствий в классе. Это помогает выявлять по-
тенциальные закономерности и ключевые 
факторы, влияющие на успеваемость. Про-
цесс требует не только эффективного сбора 
и организации данных, но и глубокого ана-
лиза для выделения характеристик, способ-
ствующих прогнозированию. Благодаря 
EDM модель прогнозирования строится на 
надежном фундаменте данных, обеспечивая 
точность и достоверность прогнозов. 

Машинное обучение как основная тех-
нология в области ИИ обеспечивает мощ-
ные инструменты для построения моделей 
прогнозирования успеваемости. С исполь-
зованием алгоритмов машинного обучения, 
таких как деревья решений, случайные леса 
и нейронные сети, можно анализировать 

 
1  Высококачественные данные способствуют про-

грессу в системах искусственного интеллекта // Ново-
сти ZAKER. 17 июля 2024 г. URL: http://www.myzaker. 
com/article/669741d78e9f091c693db088 (дата обраще-
ния: 20.12.2024). 

2 Искусственный интеллект может изменить пара-
дигму образования: стандартизированное преподава-
ние становится персонализированным обучением // 
Китайская новостная сеть. 29 декабря 2023 г. URL: 
https://www.chinanews.com/m/sh/2023/12-
29/10137650.shtml (дата обращения: 20.12.2024). 

сложные взаимосвязи между успеваемо-
стью студентов и различными переменны-
ми. Построение дерева принятия решений 
можно описать как рекурсивный процесс, 
суть которого заключается в определении 
критерия ветвления, т. е. в выборе опти-
мального атрибута разбиения из большого 
числа атрибутивных переменных [4]. Слу-
чайный лес использует только две случай-
ные характеристики: выбор выборки и вы-
бор атрибута, что значительно повышает 
успешность эксперимента [5]. Искусствен-
ная нейронная сеть – это система обработки 
информации, состоящая из абстракции, 
упрощения и моделирования структуры и 
функции нейронной сети человеческого 
мозга [13]. Эти алгоритмы выявляют скры-
тые закономерности в данных и сохраняют 
высокую вычислительную мощность и спо-
собность к обобщению даже при работе с 
крупными и многомерными данными. Ма-
шинное обучение позволяет обеспечить 
точные прогнозы успеваемости и предоста-
вить преподавателям значимую поддержку 
в принятии решений. 

Теория когнитивной психологии играет 
важную роль в построении моделей прогно-
зирования успеваемости. Исследования в 
этой области помогают глубже понять про-
цесс изучения иностранных языков и вы-
явить психологические факторы, влияющие 
на обучение, такие как мотивация, страте-
гии обучения и память. Эти факторы ока-
зывают решающее влияние на точность 
прогнозирования. Интеграция когнитивной 
психологии в модели прогнозирования поз-
воляет учитывать особенности и индивиду-
альные различия студентов, делая модели 
более реалистичными и практичными. Это 
также дает преподавателям психологиче-
ские перспективы для лучшего понимания 
потребностей студентов и разработки целе-
направленных стратегий обучения. 

В целом интеграция EDM, машинного 
обучения и когнитивной психологии обес-
печивает комплексный подход к построе-
нию моделей прогнозирования успеваемо-
сти по иностранным языкам. Использова-
ние соответствующих моделей для прогно-
зирования успеваемости учащихся не толь-
ко стимулирует их интерес к учебе, но и 
позволяет снизить нагрузку на педагогов и 
выработать более целенаправленные стра-
тегии обучения [1]. Эти дисциплины допол-
няют друг друга, способствуя интеллекту-
альному развитию образовательной сферы. 
В будущем, с продолжением технологиче-
ского прогресса и углублением теоретиче-
ских исследований, результаты в этой обла-
сти будут способствовать повышению каче-
ства образования и оптимизации учебного 
процесса. 
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2. Техническая поддержка. 
Прогнозирование успеваемости студен-

тов на основе их поведения в режиме он-
лайн может помочь педагогу в динамиче-
ском понимании процесса обучения и раз-
работке дифференцированных стратегий 
обучения. Однако в рамках гибридных кур-
сов сложно прогнозировать успеваемость 
учащихся только на основе данных, полу-
ченных в режиме онлайн, что все еще нахо-
дится в стадии изучения [6]. При прогнози-
ровании успеваемости студентов по ино-
странным языкам ключевыми этапами яв-
ляются сбор и обработка данных, примене-
ние алгоритмов машинного обучения, вы-
бор и извлечение признаков, оценка и оп-
тимизация моделей, а также визуализация 
результатов. 

Первая задача при прогнозировании 
успеваемости студентов по иностранному 
языку заключается в создании полной и 
точной базы данных. Для этого необходимо 
собрать данные по множеству параметров, 
включая, в частности, базовую информа-
цию о студентах (возраст, пол, уровень об-
разования), данные об учебном поведении 
(продолжительность обучения, частота об-
щения в Интернете, предпочтение учебных 
ресурсов), результаты предыдущих тестов и 
оценки преподавателей. Методы сбора дан-
ных применяются для автоматического из-
влечения информации с различных плат-
форм онлайн-обучения, систем управления 
школами и других источников. Очистка 
данных направлена на выявление и ис-
правление ошибок, пропусков и выбросов, 
что обеспечивает их точность и согласован-
ность. Далее данные стандартизируются с 
использованием методов преобразования 
данных для упрощения последующего ана-
лиза и обработки. Наконец, информация 
сохраняется в эффективной и масштабиру-
емой базе данных, что гарантирует надеж-
ную поддержку для построения прогности-
ческих моделей. Особое внимание уделяет-
ся защите конфиденциальности данных, 
что предполагает соблюдение всех соответ-
ствующих законов и норм. 

Алгоритмы машинного обучения явля-
ются основным инструментом для построе-
ния модели прогнозирования успеваемости 
студентов по иностранным языкам. Ключе-
вым моментом в улучшении возможностей 
машинного обучения является предостав-
ление машинам возможности наследовать и 
развивать знания, полученные в прошлом, 
т. е. способность к инкрементальному обу-
чению [7]. Используется комбинация алго-
ритмов линейной регрессии, деревьев ре-
шений, случайного леса и нейронных сетей 
для достижения высокой точности прогно-
зирования. Алгоритм линейной регрессии 

позволяет выявить линейные зависимости 
между переменными и подходит для пред-
варительного анализа взаимосвязей между 
факторами обучения и успеваемостью. Алго-
ритмы деревьев решений и случайного леса 
демонстрируют свои преимущества при ра-
боте со сложными нелинейными взаимосвя-
зями благодаря интуитивной интерпретации 
и способности к обобщению. Нейронные се-
ти, особенно методы глубокого обучения, 
обладают мощными возможностями для из-
влечения признаков и распознавания обра-
зов, что позволяет автоматически выявлять 
глубокие и скрытые особенности, влияющие 
на успеваемость, и, таким образом, повы-
шать точность прогнозирования. 

При построении модели прогнозирова-
ния выбор и извлечение признаков имеют 
ключевое значение. Чрезмерное количество 
признаков не только увеличивает вычисли-
тельную сложность, но и может внести шум, 
влияя на эффективность прогнозирования. 
В связи с этим применяются передовые ме-
тоды, такие как анализ главных компонент 
(PCA) и факторный анализ (FA), для 
уменьшения размерности данных и выде-
ления признаков, оказывающих значитель-
ное влияние на результаты прогнозирова-
ния. Этот процесс не только снижает раз-
мерность данных и улучшает эффектив-
ность обучения модели, но и повышает ее 
интерпретируемость, делая результаты про-
гнозирования более релевантными образо-
вательной реальности. 

Для обеспечения точности и надежно-
сти модели прогнозирования мы использу-
ем такие строгие методы оценки, как пере-
крестная валидация и метод «оставления 
без внимания», чтобы проверить модель с 
разных точек зрения и на разных уровнях. 
Перекрестная валидация позволяет эффек-
тивно избежать переобучения путем разде-
ления набора данных на обучающий и про-
верочный и многократного повторения 
процесса обучения и проверки для оценки 
эффективности модели на различных под-
множествах данных. Метод «оставления без 
внимания» служит в крайних случаях для 
повышения строгости оценки. На основе 
результатов оценки проводятся постоянная 
корректировка параметров модели и опти-
мизация структуры алгоритма для дости-
жения наилучшей эффективности прогно-
зирования. Одновременно обеспечивается 
высокая способность модели к обобщению 
для поддержания стабильной точности про-
гнозирования даже на неизвестных данных. 

Технологии визуализации играют важ-
ную роль в интуитивном представлении и 
глубоком анализе результатов прогнозиро-
вания. Применяются современные инстру-
менты визуализации для представления 
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сложных моделей и данных в виде графи-
ков, тепловых карт, линий тренда и других 
визуальных форматов. Это позволяет пре-
подавателям и студентам интуитивно по-
нять результаты прогнозирования и лежа-
щую в их основе логику. Визуализация по-
могает выявить потенциальные проблемы и 
закономерности в обучении, а также предо-
ставляет научную основу для корректиров-
ки стратегий преподавания и обучения. 
С помощью визуального анализа можно бо-
лее точно определить слабые стороны уча-
щихся, разработать индивидуальные планы 
обучения и повысить эффективность и ка-
чество образовательного процесса. 

Построение модели для прогнози-
рования успеваемости студентов по 
иностранному языку 

1. Источники данных и предваритель-
ная обработка. 

Для всесторонней оценки успеваемости 
студентов мы используем разнообразные 
источники данных. Основным источником 
является университетская система учета 
успеваемости, где фиксируются оценки сту-
дентов по различным видам учебной дея-
тельности в течение учебного года. Это 
включает обычные оценки, оценки за вы-
пускные экзамены, пересдачи экзаменов и 
другие формы оценки. Эти данные непо-
средственно отражают результаты обучения 
и академические способности студентов. 
Кроме того, мы собрали значительное ко-
личество данных о поведении студентов на 
персональных учебных платформах, таких 
как системы онлайн-обучения и системы 
управления обучением. Эти данные вклю-
чают продолжительность учебных занятий, 
частоту доступа к образовательным ресур-
сам, степень участия в интерактивных дис-
куссиях и другие аспекты, которые предо-
ставляют важную информацию для анализа 
учебных привычек, отношения и предпо-
чтений студентов. Для получения более 
глубокой обратной связи мы также разра-
ботали и внедрили анкету, охватывающую 
различные аспекты, такие как методы обу-
чения, самооценка и учебное давление. Эта 
анкета позволила собирать субъективные 
ощущения и потребности студентов. Обоб-
щив данные из этих источников, мы созда-
ли многомерный и многоуровневый набор 
данных об успеваемости студентов. 

Очистка данных является критически 
важным этапом предварительной обработ-
ки, от которого напрямую зависят точность 
и эффективность последующих анализов. 
Очистка данных означает удаление или 
идентификацию изолированных точечных 
данных на предмет аномальных или отсут-
ствующих данных [14]. Мы применяем 
стратегию многоступенчатой очистки дан-

ных, в рамках которой сначала выявляются 
и удаляются дубликаты с помощью уни-
кальных идентификаторов для обеспечения 
чистоты набора данных. Для обработки 
недостающих значений мы используем раз-
личные подходы, включая замену средними 
значениями, множественную импутацию, 
интерполяцию или удаление записей, в за-
висимости от характеристик данных и моде-
ли пропусков. Эти методы направлены на 
снижение погрешностей, вызванных отсут-
ствующими значениями, при сохранении 
целостности данных. Выявление и коррекция 
выбросов также являются важными аспекта-
ми очистки данных. Мы применяем стати-
стические методы (например, Z-оценку, ин-
терквартильный размах и другие) в сочета-
нии с бизнес-контекстом для выявления и 
обработки выбросов, что позволяет обеспе-
чить соответствие данных реальному поло-
жению дел и избежать недостоверных ре-
зультатов анализа. 

Из-за разнообразия источников данных 
интеграция данных представляет собой 
сложную задачу. Мы разработали детали-
зированный план интеграции данных, ко-
торый включает унификацию форматов и 
стандартов кодирования для обеспечения 
совместимости и сопоставимости данных из 
различных источников. Затем данные из 
академической системы, учебных платформ 
и анкет интегрированы с использованием 
технологий хранения данных, таких как 
хранилище данных или озеро данных, для 
создания единого хранилища данных об 
успеваемости студентов. В процессе инте-
грации мы уделяем особое внимание про-
верке целостности и непротиворечивости 
данных, а также обеспечению качества ин-
тегрированного набора данных, устанавли-
вая правила сопоставления ключевых по-
лей и логику проверки данных. 

Преобразование данных является клю-
чевым этапом для повышения эффективно-
сти анализа. Чтобы исключить влияние 
различных масштабов и величин на обуче-
ние моделей, мы проводим стандартизацию 
и нормализацию данных. Нормализация 
данных, например Z-оценка, приводит к 
тому, что обработанные данные имеют 
среднее значение 0 и стандартное отклоне-
ние 1, что подходит для алгоритмов, требу-
ющих расчета расстояния или анализа ко-
вариации. Нормализация в диапазоне [0,1] 
масштабирует данные для ускорения схо-
димости в специфических алгоритмах, та-
ких как нейронные сети. В соответствии с 
требованиями анализа мы также выполня-
ем отбор признаков и снижение размерно-
сти данных для уменьшения избыточности 
и повышения эффективности обучения мо-
дели. Эти преобразования данных создают 
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прочную основу для последующего анализа 
академической успеваемости. 

2. Извлечение и выбор признаков. 
В процессе построения модели прогно-

зирования успеваемости студентов по ино-
странному языку ключевыми аспектами яв-
ляются выбор и оценка признаков, так как 
они напрямую влияют на точность и досто-
верность прогноза модели. Извлечение 
признаков является основой построения 
модели, направленной на выделение высо-
ко репрезентативных показателей способ-
ностей студентов из разнообразных учеб-
ных данных. Эти признаки охватывают не 
только базовый словарный запас, скорость 
чтения и восприятие речи на слух, но и кос-
венные факторы, такие как учебные при-
вычки студентов, стратегии обучения и да-
же эмоциональное состояние. Благодаря 
комплексному использованию обработки 
естественного языка, анализа данных и дру-
гих передовых технологий мы можем точно 
фиксировать успеваемость студентов в раз-
личных сценариях обучения и формировать 
многомерный и детализированный набор 
характеристик. 

Отбор признаков, с другой стороны, 
представляет собой процесс выбора и опти-
мизации извлеченных признаков с целью 
удаления избыточной информации и со-
хранения тех, которые вносят наибольший 
вклад в результаты прогнозирования. Этот 
процесс может быть реализован параллель-
но с использованием различных методов, 
например статистических методов, таких 
как тест хи-квадрат или взаимная инфор-
мация, для быстрого выявления признаков, 
которые сильно коррелируют с успеваемо-
стью по иностранному языку. В то же время 
с помощью моделей машинного обучения, 
таких как деревья решений и случайные ле-
са, набор признаков уточняется путем оцен-
ки их важности. Совместное использование 
этих методов не только улучшает научный 
подход к выбору признаков, но и обеспечи-
вает эффективность и результативность по-
следующего построения модели. 

Оценка признаков является необходи-
мым шагом для проверки обоснованности и 
значимости выбранных признаков. С по-
мощью перекрестной валидации и экспе-
риментов по удалению признаков мы мо-
жем интуитивно оценить вклад каждого 
признака в прогностическую способность 
модели, чтобы скорректировать и оптими-
зировать набор признаков. В сочетании с 
практическими сценариями обучения ра-
зумная интерпретация и применение при-
знаков также являются ключом к повыше-
нию интерпретируемости и прикладной 
ценности модели. В процессе оценки при-
знаков мы также обращаем внимание на 

взаимодействие и потенциальные корреля-
ции между признаками, чтобы обнаружить 
новые паттерны и тенденции в обучении и 
обеспечить более точное руководство и под-
держку в изучении иностранных языков. 

Благодаря научно обоснованному про-
цессу извлечения, отбора и оценки призна-
ков нам удалось построить эффективную и 
точную модель прогнозирования успевае-
мости студентов по иностранному языку, 
которая придала новый импульс развитию 
образования в этой области. Этот исследо-
вательский опыт предоставляет ценные 
идеи и рекомендации для дальнейших ис-
следований. 

3. Разработка и внедрение модели 
прогнозирования. 

С быстрым развитием технологий про-
никновение искусственного интеллекта, 
особенно больших данных и технологий 
машинного обучения, в сферу образования 
становится все более глубоким, открывая 
новые пути для повышения качества пре-
подавания и оптимального распределения 
образовательных ресурсов. Прогностиче-
ские модели как один из основных инстру-
ментов обеспечивают мощную информаци-
онную поддержку для персонализирован-
ного преподавания, учебных мероприятий 
и раннего предупреждения академических 
проблем путем точного анализа многомер-
ной информации, такой как поведение сту-
дентов в процессе обучения и данные об 
успеваемости. 

При построении моделей прогнозиро-
вания в сфере образования первой задачей 
является выбор подходящей архитектуры 
модели, исходя из характеристик образова-
тельных данных и целей прогнозирования. 
Линейные регрессионные модели подходят 
для анализа линейной связи между факто-
рами и успеваемостью, в то время как дере-
вья решений и машины опорных векторов 
лучше справляются с многомерными нели-
нейными задачами. В условиях сложных 
образовательных сценариев методы инте-
грированного обучения, такие как случай-
ный лес (Random Forest) и градиентный бу-
стинг (Gradient Boosting), демонстрируют 
отличные результаты, значительно повышая 
точность и стабильность прогноза за счет 
объединения нескольких слабых моделей. 
Также необходимо учитывать интерпретиру-
емость модели, чтобы преподаватели и ад-
министраторы образовательных учреждений 
могли интуитивно понимать логику, лежа-
щую в основе прогнозов модели, и прини-
мать научные и рациональные решения. 

Обучение модели – ключевое звено, 
обеспечивающее качество прогнозирова-
ния. На этом этапе набор данных должен 
быть строго разделен на обучающий, про-
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верочный и тестовый наборы, чтобы модель 
могла усвоить универсальные закономерно-
сти и эффективно избежать переобучения. 
Параметры модели настраиваются в ходе 
нескольких итераций, а для постоянной оп-
тимизации используются перекрестная ва-
лидация и другие техники. Кроме того, 
важную роль играет разработка признаков, 
включающая такие этапы, как предвари-
тельная обработка данных, выбор призна-
ков и их преобразование, направленные на 
улучшение качества данных и повышение 
способности модели улавливать ключевую 
информацию. Реализация этого усовершен-
ствованного процесса обучения закладыва-
ет прочный фундамент для надежности мо-
дели в практических приложениях. 

Для всесторонней оценки эффективно-
сти модели необходимо использовать раз-
личные метрики, такие как средняя квадра-
тичная ошибка (MSE), среднеквадратичная 
ошибка (RMSE) и средняя абсолютная 
ошибка (MAE), чтобы количественно опре-
делить отклонение между предсказанными 
и фактическими значениями. Для задач 
классификации такие показатели, как мат-
рица путаницы и ROC-кривая, могут эф-
фективно отражать эффективность модели. 
На основе результатов оценки можно скор-
ректировать параметры модели, оптимизи-
ровать стратегию выбора признаков или 
ввести новые признаки для повышения 
точности прогнозирования и обобщающей 
способности модели. Регулярная переоцен-
ка эффективности модели для поддержания 
ее оптимального состояния в меняющихся 
образовательных условиях также является 
важным аспектом. 

В образовательной практике сценарии 
применения прогностического моделиро-
вания обширны и далеко идущи. В персо-
нализированном обучении модели могут 
рекомендовать индивидуальные учебные 
маршруты и ресурсы, основанные на уровне 
способностей и стилях обучения студентов, 
чтобы повысить эффективность обучения. 
В области вмешательства в процесс обуче-
ния модели могут своевременно выявлять 
трудности студентов, инициируя целевое 
консультирование и меры вмешательства. 
Системы раннего оповещения об успевае-
мости используют модели для прогнозиро-
вания динамики успеваемости студентов, 
предоставляя администраторам информа-
цию для принятия превентивных мер. Ис-
пользование методов интеллектуального 
анализа данных в управлении успеваемо-
стью учащихся для извлечения полезных 
знаний и правил для постоянного совер-
шенствования управления обучением – это 
тенденция в развитии учебного менедж-
мента в учебных заведениях [12]. Более то-

го, модели прогнозирования помогают оп-
тимизировать распределение образова-
тельных ресурсов, содействовать равенству 
в образовании и обеспечивать научную ос-
нову для разработки политики путем точно-
го анализа образовательных потребностей 
различных регионов, школ и отдельных 
учащихся. 

Прогнозирование последующих оценок 
через успеваемость учащихся на ранних 
этапах обучения способствует повышению 
качества обучения и воспитания [3]. Глубо-
кое применение прогностических моделей в 
сфере образования не только повышает ка-
чество преподавания и эффективность обу-
чения, но и способствует развитию образо-
вания в направлении большей интеллекту-
альности и персонализации. С постоянным 
прогрессом технологий и углублением их 
применения можно с уверенностью утвер-
ждать, что в будущем прогностические мо-
дели будут играть еще более важную роль, 
способствуя созданию высококачественной 
образовательной системы. 

Анализ перспектив и проблем 
применения 

1. Идеи по расширению сценариев 
применения. 

Использование технологий ИИ в обуче-
нии иностранным языкам имеет огромный 
потенциал. На основе алгоритмов ИИ моде-
ли прогнозирования успеваемости учащихся 
предоставляют беспрецедентную персонали-
зированную и точную поддержку обучения. 
Эти модели могут значительно повысить 
эффективность преподавания, оптимизиро-
вать распределение ресурсов и облегчить со-
трудничество между школой и домом. 

Прогнозирование результатов тестиро-
вания учащихся и даже основных экзаме-
нов – это в основном суждение педагогов, 
основанное на опыте [15]. Реализация пер-
сонализированных решений для обучения: 
модели ИИ способны точно определить 
стиль обучения, уровень способностей и 
предпочтения каждого студента через глу-
бокий анализ данных об их обучении. 
На основе этих данных модель может раз-
рабатывать индивидуальные рекомендации 
и планы репетиторства, полностью соответ-
ствующие потребностям учащихся. Такой 
подход значительно повышает мотивацию 
и эффективность обучения, помогая студен-
там преодолеть трудности и улучшить ре-
зультаты. Например, для студентов со сла-
быми навыками понимания прочитанного 
модель может рекомендовать более целена-
правленные материалы и упражнения для 
чтения, а также давать советы по развитию 
этих навыков. Для студентов с недостаточ-
ными устными навыками модель может со-
средоточиться на фонологической подго-
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товке и практике устного диалога1. 
Модель ИИ может отслеживать про-

гресс учащихся в режиме реального време-
ни, выявляя слабые и узкие места в их обу-
чении. Это позволяет учителям быстро кор-
ректировать стратегии преподавания и 
учебные планы, чтобы поддерживать акту-
альность и эффективность обучения. По-
стоянный мониторинг учебных траекторий 
учащихся позволяет своевременно вмеши-
ваться в процесс обучения, предотвращая 
накопление проблем и обеспечивая посто-
янный прогресс студентов. Такой подход, 
основанный на данных, также способствует 
научной оценке преподавания, помогая 
учителям более полно понимать эффектив-
ность своих методов и оптимизировать 
учебные программы. 

В условиях ограниченных образова-
тельных ресурсов модель ИИ может прогно-
зировать, какие учащиеся могут нуждаться в 
дополнительной поддержке в будущем, ос-
новываясь на прогнозах их успеваемости. 
Это позволяет школам и учебным заведени-
ям точнее распределять ресурсы, такие как 
учителя и учебные помещения, обеспечивая 
их максимальное использование. Такое рас-
пределение не только повышает справедли-
вость образования, но и способствует общему 
улучшению его качества. 

Модель прогнозирования успеваемости 
на основе ИИ строит новый мост для со-
трудничества между школой и домом. Ро-
дители могут видеть успеваемость, прогресс 
и потенциальные проблемы своих детей че-
рез результаты прогнозов модели, что поз-
воляет им более точно и эффективно об-
щаться с учителями. Такая коммуникация 
на основе данных укрепляет доверие и вза-
имопонимание между школой и домом, поз-
воляя обеим сторонам совместно разрабаты-
вать целевые учебные планы и способствуя 
всестороннему развитию ребенка. В то же 
время родители могут лучше понимать про-
цесс обучения и активно участвовать в обра-
зовании своих детей, создавая хорошую си-
туацию совместного обучения «дом-школа». 

Модель прогнозирования успеваемости 
учащихся по иностранному языку, основан-
ная на алгоритме искусственного интеллек-
та, привнесла новую жизнь в обучение ино-
странным языкам благодаря своим персо-
нализированным, точным и эффективным 
характеристикам. Она не только повышает 
эффективность обучения и оптимизирует 
распределение ресурсов, но и углубляет со-
трудничество между домом и школой и за-

 
1 Как искусственный интеллект может расширить 

возможности дельты реки Янцзы, на которую прихо-
дится одна треть промышленных масштабов стра-
ны? // Байцзяхао. 09 июля 2024 г. URL: https:// 
baijiahao.baidu.com/s?id=1804086401471275088&wfr=s
pider&for=pc (дата обращения: 20.12.2024). 

кладывает прочный фундамент для выра-
щивания высококачественных талантов в 
области иностранных языков, обладающих 
международной конкурентоспособностью2. 

2. Проблемы и стратегии их решения. 
С быстрым развитием технологий ИИ 

возникают определенные проблемы, кото-
рые необходимо решать для успешного 
внедрения ИИ в образование. Рассмотрим 
основные из них и стратегии их решения в 
четырех ключевых аспектах: конфиденци-
альность и безопасность данных, точность и 
стабильность моделей, популярность и 
принятие технологии, а также справедли-
вость образования. 

Внедрение искусственного интеллекта в 
образовательную сферу создает новые воз-
можности для персонализированного обу-
чения, однако сопряжено с рядом проблем, 
требующих тщательного рассмотрения и 
решения. Прежде всего, обеспечение кон-
фиденциальности и безопасности данных 
студентов является критически важной за-
дачей. Сбор, обработка и анализ данных о 
студентах являются основой для повыше-
ния качества образования, но этот процесс 
связан с риском утечки и неправомерного 
использования данных. Для защиты дан-
ных образовательные учреждения должны 
разработать и внедрить всесторонний меха-
низм защиты. Важными мерами являются 
усиленное шифрование данных, ограниче-
ние доступа к ним, а также обеспечение 
безопасности данных в процессе их переда-
чи. Необходимо также разработать про-
зрачную политику использования данных, 
которая четко информирует студентов и ро-
дителей о способах сбора, использования и 
защиты данных. Это повысит уровень дове-
рия к образовательным учреждениям и 
технологии ИИ. Регулярные аудиты и оцен-
ка систем защиты данных помогут своевре-
менно обнаруживать и устранять потенци-
альные уязвимости в системе безопасности. 

Кроме того, точность и стабильность 
ИИ-моделей имеют критическое значение 
для их успешного применения в образова-
нии. Эффективность моделей, таких как те, 
которые предоставляют индивидуальные 
рекомендации по обучению и прогнозиру-
ют академическую успеваемость, зависит от 
их способности точно предсказывать и 
адаптироваться к изменениям в образова-
тельном процессе. Для повышения точно-
сти моделей образовательные учреждения 
должны постоянно оптимизировать алго-
ритмы, вводя большее количество характе-
ристик данных студентов и улучшая пред-

 
2 Рекорды образования каждый день! // Китайская 

сеть образовательных новостей. 21 июля 2024 г. URL: 
http://paper.jyb.cn/zgjyb/html/2024-07/21/ 
content_642205.htm (дата обращения: 20.12.2024). 
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сказательную способность моделей. Ис-
пользование передовых технологий ма-
шинного обучения, таких как глубокое обу-
чение, может значительно повысить слож-
ность и адаптивность моделей. Создание 
системы непрерывного обучения и оптими-
зации модели, а также регулярная коррек-
тировка параметров на основе обратной 
связи и данных в реальном времени явля-
ются ключевыми для обеспечения долго-
срочной эффективности. 

Хотя технология искусственного интел-
лекта демонстрирует огромный потенциал в 
сфере образования, ее популярность и при-
знание все еще связаны с определенными 
ограничениями. Чтобы ускорить примене-
ние технологии ИИ в сфере образования, 
необходимо усилить рекламу и продвиже-
ние технологии, а также повысить осведом-
ленность и доверие учителей, родителей и 
учеников к технологии ИИ. Организуя обу-
чающие семинары и разрабатывая учебные 
кейсы, мы можем помочь учителям освоить 
использование учебных инструментов ИИ и 
улучшить их преподавательские способно-
сти. В то же время мы создаем удобную тех-
нологическую платформу и дизайн интер-
фейса, чтобы снизить порог использования 
технологии, чтобы больше людей могли 
легко воспользоваться изменениями в об-
разовании, вызванными технологией ИИ. 

Применение алгоритмов ИИ в образо-
вании не должны усугублять существующие 
образовательные неравенства, а должны 
служить мощным инструментом для обес-
печения равенства в обучении. Для этого 
необходимо разработать справедливую и 
разумную образовательную политику и тех-
нические нормы применения, чтобы обес-
печить справедливость и прозрачность раз-
работки алгоритмов. В то же время следует 
уделять внимание образовательным по-
требностям учащихся из неблагополучных 
групп и использовать технологии ИИ для 
оказания адресной поддержки в обучении и 
сокращения разрыва в образовании. Усиле-
ние регулирования и проведение регуляр-
ных оценок образовательных алгоритмов 
помогут выявлять и устранять предвзятости 
и дискриминацию, что является необходи-
мым шагом для обеспечения справедливо-
сти в образовательной сфере. 

Перспективы прогнозирования 
будущего алгоритмов искусственного 
интеллекта. Успеваемость учащихся по 
программе – один из важнейших показате-
лей для оценки качества обучения в учеб-
ном заведении [11]. В условиях стремитель-
ного развития технологий искусственного 
интеллекта модели прогнозирования успе-
ваемости студентов по иностранным язы-
кам переживают важный этап эволюции. 

Основные тенденции этого процесса вклю-
чают интеграцию различных технологий, 
управление данными, междисциплинарное 
взаимодействие, а также повышение уровня 
этики и защиты конфиденциальности. 

1. Интеграция технологий и инновации. 
Будущее моделей прогнозирования 

успеваемости студентов будет характеризо-
ваться интеграцией передовых технологий, 
что позволит создать более интеллектуаль-
ные и адаптивные системы. Одной из клю-
чевых областей является развитие техноло-
гий обработки естественного языка, что 
обеспечит моделям возможность более точ-
ного анализа языкового материала и выяв-
ления тонких нюансов и потенциальных 
трудностей в изучении языка. Параллельно 
интеграция технологий компьютерного 
зрения позволит моделям анализировать 
невербальные сигналы, такие как выраже-
ния лиц и движения студентов в видеозапи-
сях, для оценки их состояния и эмоцио-
нального фона в процессе обучения. Ожи-
дается, что использование методов обуче-
ния с подкреплением обеспечит динамиче-
скую корректировку стратегий обучения и 
моделей прогнозирования на основе обрат-
ной связи от студентов, что повысит точ-
ность и адаптивность таких систем. Эта тен-
денция интеграции нескольких технологий 
значительно повысит точность и адаптив-
ность моделей прогнозирования. 

2. Управление данными и персонали-
зация. 

Важнейшим аспектом будущего разви-
тия моделей прогнозирования являются 
управление данными и персонализация. 
Качество и масштаб данных оказывают 
прямое влияние на точность прогнозов. 
В будущем модели будут уделять особое 
внимание сбору и анализу высококаче-
ственных многомерных данных, включая 
поведенческие характеристики студентов 
(например, время, затраченное на учебу, 
частота занятий), интересы и предпочтения 
(собранные через краудсорсинговые плат-
формы, такие как Open Assistant и Chatbot 
Arena), а также когнитивные способности 
(например, понимание языка, память и др.). 
Такой углубленный анализ позволит моде-
лям создавать индивидуальные профили 
студентов, обеспечивая более точные про-
гнозы успеваемости и рекомендации по 
обучению. Персонализированный подход 
на основе данных значительно повысит эф-
фективность обучения и удовлетворение 
студентов от учебного процесса. 

3. Междисциплинарное пересечение и 
интеграция. 

Исследование модели прогнозирования 
успеваемости по иностранному языку уже 
не изолировано от области информатики, а 
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тесно пересекается и интегрируется с пси-
хологией, педагогикой и другими дисци-
плинами. Психологические теории могут 
помочь модели понять влияние мотивации, 
эмоционального состояния и других психо-
логических факторов студентов на эффек-
тивность обучения; педагогические теории 
предоставляют научные стратегии обучения 
и методы оценки для модели, способствуя 
органичному сочетанию обучения и про-
гнозирования 1 . Эта междисциплинарная 
исследовательская парадигма не только 
обогащает прогностическое измерение мо-
дели, но и способствует интеллектуальным 
изменениям в сфере образования и дости-
жению более комплексной и научной оцен-
ки и руководства в сфере образования. 

4. Этика и защита частной жизни. 
С увеличением применения ИИ-

моделей возрастает внимание к вопросам 
 

1 Краткий обзор хода работы аспиранта Принстона 
Тяню Гао над проектом «Тонкая настройка инструк-
ции: данные, алгоритмы и оценка». 22 января 2024 г. 
URL: http://www.360doc.com/content/24/0122/15/ 
47115229_1111906779.shtml (дата обращения: 
20.12.2024). 

этики и защиты конфиденциальности. 
В будущем важным аспектом станет повы-
шение прозрачности и интерпретируемости 
моделей для обеспечения справедливости и 
точности прогнозов, а также для миними-
зации предвзятости алгоритмов. Усиленные 
исследования и применение технологий 
безопасности данных, таких как шифрова-
ние и анонимизация, станут необходимыми 
мерами для защиты личной информации 
студентов 2 . Создание эффективного меха-
низма этического контроля и строгое со-
блюдение этических стандартов в процессе 
разработки и применения моделей ИИ бу-
дут способствовать их здоровому и ответ-
ственному развитию. Реализация этих мер 
обеспечит прочную этическую и правовую 
основу для устойчивого применения моде-
лей прогнозирования успеваемости студен-
тов по иностранным языкам. 

 
2  Укрепление этического управления искусствен-

ным интеллектом требует как «жесткого», так и «мяг-
кого» подхода. 24 июля 2024 г. URL: https://baijiahao. 
baidu.com/s?id=1805242468079098214&wfr=spider&for
=pc (дата обращения: 20.12.2024). 
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